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ABSTRAK

Sistem deteksi wajah merupakan teknologi biometrik yang digunakan untuk
mengidentifikasi wajah seseorang. Namun, teknologi ini menghadapi kendala saat
mendeteksi wajah dari berbagai sudut pandang yang dapat memengaruhi akurasi dan
kecepatan deteksi. Untuk mengatasi hal tersebut, algoritma seperti You Only Look Once
(YOLO) dan Haar Cascade Classifier telah digunakan untuk mendeteksi objek. YOLO
adalah algoritma yang mampu mendeteksi objek secara real-time, sedangkan Haar
Cascade Classifier merupakan metode sederhana yang menggunakan fitur Haar untuk
mendeteksi objek. Beberapa penelitian sebelumnya telah menguji kedua algoritma ini
untuk mendeteksi objek seperti kendaraan bermotor dan jumlah pengunjung, dengan hasil
menunjukkan bahwa YOLO memiliki tingkat akurasi yang lebih baik. Penelitian ini
bertujuan untuk menganalisis kinerja algoritma YOLO dan Haar Cascade Classifier
dalam mendeteksi wajah dari berbagai sudut pandang yang berbeda. Hasil pengujian
menunjukkan bahwa YOLO mampu mendeteksi wajah secara konsisten dengan akurasi
100% pada semua kondisi. Sementara itu, Haar Cascade Classifier menunjukkan akurasi
tinggi pada sebagian besar kondisi, namun mengalami penurunan signifikan pada sudut
ekstrem -90° dan kondisi senyum pencahayaan normal dengan akurasi terendah mencapai
36.96% pada gambar dan 42.81% pada video. Meski Haar Cascade Classifier memiliki
waktu deteksi yang lebih cepat, YOLO tetap unggul dalam hal akurasi dan konsistensi
deteksi. Dengan demikian, pemilihan algoritma dapat disesuaikan dengan kebutuhan
sistem, antara kecepatan proses atau akurasi deteksi.

Kata Kunci: Deteksi wajah, YOLO, Haar Cascade Classifier, sudut pandang, akurasi
deteksi.
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